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Programa

1. Una Introducción a la Ciencia de Datos (Data Science)

• Presentación de fenómenos reales complejos.

• Una introducción al lenguaje de programación R.

2. Análisis Exploratorio de Datos (AED)

• Variables de Respuesta y su clasificación.

• Variables cualitativas, cuantitativas y su distribución de frecuencia.

• Métodos Gráficos para variables cualitativas y v. cuantitativas.

• Curvas poblacionales y sus estimadores funcionales.

• Medidas numéricas descriptivas poblacionales y muestrales: Localización
(media, mediana, moda). Variabilidad (varianza y desviación estándar).
Posición (cuantiles).

• Uso del lenguaje estad́ıstico R.

3. El problema de Inferencia Estad́ıstica

• El concepto de Población, Muestra y Muestra Aleatoria.

• El concepto de variabilidad.

• Los conceptos de Estimador y Parámetro.

• El problema de inferencia estad́ıstica.

4. Distribuciones muestrales y el Teorema Central del Ĺımite.

• Distribuciones muestrales de poblaciones Normales: Normal, t-Student,
Ji-Cuadrada.

• Teorema Central del Ĺımite.

• Uso del lenguaje estad́ıstico R.

• Ejemplos.



5. Estimación puntual

• Propiedades de los estimadores.

• Métodos de estimación: Momentos, Máxima Verosimilitud.

• El concepto de Suficiencia y Consistencia.

• La Teoŕıa de Crámer-Rao

• Ejemplos.

6. Estimación por intervalos.

• Intervalos aleatorios e intervalos de confianza.

• Métodos de construcción de intervalos.

• Construcción de Intervalos para una media poblacional(µ), para una va-
rianza poblacional (σ2) y para una proporción poblacional (p).

• Ejemplos.

7. Contraste de hipótesis parámetricas.*

• Elementos de una prueba estad́ıstica de hipótesis.

• Tipos de hipótesis: Simples, compuestas.

• Tipos de errores.

• Teorema de Neyman-Pearson.

• Pruebas para una media poblacional (µ)

• Uso del lenguaje estad́ıstico R.

• Ejemplos.

8. Inferencia Bayesiana.*

• Conceptos básicos: Distribución inicial y distribución final.

• Modelos conjugados.

• Inferencia para una media de una poblaciñon normal.

• Inferencia para una proporción.

Los temas marcados en ∗ no son parte del curso y se cubrirán dependiendo del tiempo
disponible.

Data science is a “concept to unify statistics, data analysis, machine learning
and their related methods” in order to “understand and analyze actual phenomena”
with data. It employs techniques and theories drawn from many fields within the
context of mathematics, statistics, computer science, and information science. Tur-
ing award winner Jim Gray imagined data science as a “fourth paradigm” of science
(empirical, theoretical, computational and now data-driven) and asserted that “ev-
erything about science is changing because of the impact of information technology”
and the data deluge. In 2015, the American Statistical Association identified database
management, statistics and machine learning, and distributed and parallel systems as
the three emerging foundational professional communities.(Wikipedia, 2019)
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Evaluación del curso:

• Tarea-0: Repaso de Probabilidad (5%)

• Tarea-1: Tema 2 (10%)

• Tarea-2: Temas 4

• Tarea-3: Tema 5

• Tarea-4: Temas 6



• Tarea-5: Tema * (5%)

• Examen-1: Temas 0 al 4 (25%)

• Examen-2: Tema 5 (25%)

• Examen-3: Temas 6 (25%)

• Proyecto Final (10%)

Las Tareas que no tienen peso se considerarán para tener derecho al correspondiente
examen. Solo se tomarán en cuenta si cubren al menos el 80% de los ejercicios.
La participación en clase también contará.

Escala de calificación: (6.0, 7.6) ≡ S, [7.6, 9) ≡ B, [9,∞) ≡MB.

Observaciones del curso:

1. No se aceptan oyentes.

2. No se responderan mails que no vengan etiquetados con el asunto/subject
Estad́ıstica1:

3. No se responderán mails que no sean Replay del mismo asunto.

4. Todas los Tareas y el Proyecto Final se entregarán por equipos de 5 personas.
Archivo PDF.

5. No se aceptan tareas después de la fecha de entrega.

6. No hay examen global.

7. Todas las calificaciones, aśı como la calificación final en actas se reportarán v́ıa
internet.


